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Search retargeting

e Search vs Site retargeting

— Site retargeting je zamerany na zdvihnutie povedomia
o znacke, firme, web stranke, atd. — teda snazi sa
pouzivatelov, ktory uz niekedy navstivili
stranku/obchod, videli znacku priviest naspat.

— Search retargeting ma za ulohu ziskat novych
potencialnych zakaznikov aby navstivili
stranku/obchod, ziskali povedomie o znacke.




Site retargeting
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Search retargeting
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Internetova reklama
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Magnetic MAGNE+IC’

e Spolo¢nost zalozend investormi: Edison
Ventures, Charles River Ventures, NYC Seed, SV
Angel, Roger Ehrenberg, Founder
Collective, New York City Investment Fund, Ron
Conway, sidliaca v NY, zalozena v roku 2008
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Partnership for New York City




Magnetic MAGNE+IC’
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Problémy

» Kategorizovanie dopytov/pouzivatelov

* Predpovedanie Click-through rate (CTR)
* Predpovedanie konverzii

* Detegovanie fraudov (impresii, klikov)

* Overovanie kluCovych slov pre kampane

* Similarita klucovych slov (kampane) — zatial’
neriesené

e Optimalizovanie stratégie pri aukciach (Vickrey
aukcie) — zatial nerieSené

* Klastrovanie pouzivatelov — zatial neriesené




Kategorizovanie dopytov

 Doc. Michal Laclavik

* Analyza a kategorizacia velkého mnozstva
dopytov vyhladavania pomocou Big Data
technolagii




Predpovedanie CTR a konverzii

* Dr. Marek Ciglan

* Problém:

e Z aukcie dostavame ponuky na zobrazenie reklamy

Ponuka obsahuje

identifikator pouzivatela (cookie — rozsiritelny o informacie o
pouzivatelovi ktoré mate k dispozicii),

informacie o stranke (url, velkost reklamnej plochy pre baner,
umiestnenie miesta pre baner,...)

informacie o aukcii
Ponuk je rddovo niekolko 100.000/sek

Ktoré ponuky kupit, aby sme maximalizovali pocet kliknuti, alebo pocet
konverzii v reklamnej kampani?

CTR sa standardne pohybuje okolo 0,1%!!!




Predpovedanie CTR a konverzii

* Ciel: predpovedat aka je pravdepodobnost kliknutia na
reklamu/pravdepodobnost konverzie ak danu ponuku kidpim?

* Vyzvy:

* Predikcia musi byt rychla - ponuk prichddza vela (niekolko
100.000/sek), na kazdu ktoru chceme kupit musime
reagovat do niekolkych milisekund

» Skalovatelnost budovania predikéného modelu - Model je
budovany z historickych dat; kazdy den obsahuje niekolko
10-tok — 100-viek milionov zaznamov; model budovany z
historickych dat za 30 dni




Predpovedanie CTR a konverzii

 Co nepomdie

* Metody prediktivneho modelovania vyzadujuce celu
trénovaciu mnozinu v pamati

* Metddy s vyssSou (ako linedrnou) ¢asovou naro¢nostou
* Co funguje

* Online learning — model sa buduje iterativne, jeden zaznam
za Cas

e Feature hashing — redukcia dimenzionality kvoli
pamatovym obmedzeniam

* Vowpal Wabbit:
https://github.com/JohnlLangford/vowpal wabbit/wiki



https://github.com/JohnLangford/vowpal_wabbit/wiki

Detegovanie fraudov

* Problém:

» Ako vieme, Ze impresiu/zobrazenie reklamy, resp. kliknutie na reklamu vykonal
Clovek a nie stroj?

e Zobrazovatelia (publishers) reklamy su plateni podla roznych modelov:

* CPM (Cost Per Mille) — Inzerenti platia za kazdych 1000 zobrazeni (impression
fraud)

* CPC (cost per click) — Inzerenti platia za vykonané kliknutie (click fraud)

* CPA (Cost Per Action/Cost Per Acquisition) — Inzerent zaplati az ked' sa vykona
samotny nakup, resp. sa vypini formular, atd’ (zodpovednost prenesena na
zobrazovatelov/publishers) (click fraud)

* CPV (cost per view) — Presadzované spolo¢nostami Google aTubeMogul najma pre
video obsah — nie len zobrazit video, ale zaplatit aZ po prezreti videa (impression
fraud)

* 32% online reklamy je platenych metédou CPM/CPV, 66% CPC/CPA, a 2% su
hybridné metddy (rok 2012)




Detegovanie fraudov

* Ciel’

* Odhalit “podozrivé” impresie a kliknutia
* Vyzvy:

* RieSenie musi byt Skalovatelné

* Musi odhalit opakujlce sa vzory v spravani

* Odhalit hodnoty nachadzajuce sa mimo standardnych hodnét




Detegovanie fraudov

* Riesenie:

* Analyza impresii a kliknuti za poslednych 24 hodin

* Analyza vlastnosti ako: doména, IP, IP3, user cookie, user agent, a ich kombinacie po
dvojiciach

* Pocet a objem analyzovanych dat za 24 hodin:
* Impresie: 32 298 385
* Klinutia: 12 985
* Objem: 23GB komprimovanych dat
* Poutzité rieSenia: PIG a Hadoop
* Prva verzia zalozena na definovani prahu, ¢o uz je fraud
* Anomalie v zobrazeni a v kliknutiach (prilis rychlo po sebe)
* Buducnost:

* Impression fraud

e UCdiace sa algoritmy




Overovanie klucovych slov pre kampane

* Ing. Stefan Dlugolinsky
* Problém:

» Ako overit, Ze mnozina kltuc¢ovych slov pre urcitu kampan je dobre
zvolena?

* Problém do buducnosti: Ako generovat mnozinu kltcovych slov pre
kampane?




Overovanie klucovych slov pre kampane
* Riesenie:
* Vstup:

* 2 zoznamy klucovych slov (vygenerovany
marketingovym oddelenim, vygenerovany z wikipédie
na zaklade podobnosti konceptov)

* V\yhladavané dopyty (za 2 mesiace)
* Impresie, kliknutia a konverzie (za 2 mesiace)
e Vystup:

e Zoznamy potencialny pouzivatelov na zaklade dopytov

* PocCet impresii, kliknuti a konverzii na zaklade dopytoy,
impresii, kliknuti a konverzii




Overovanie klucovych slov pre kampane

Zoznam Pot%r)maln_y Pocet dopytov
pouzivatelia

1 zoznam 101 348 651 1248 893 051

2 zoznam 2910070 21 106 521
Prienik 2 554 918 19 279 070

Prienik medzi zoznamom kfuCovych slov a vyhladavanymi dopytmi

Zoznam Pocet Akvt’ualny. Impresie Kliknutia | Konverzie CTR Conversion
dopytov pouzivatelia rate

1zoznam 958342 242 14 836 808 404007810 171251 622044 0.000423880 0.001539683
2zoznam 11 440714 752 202 21803 930 4770 60915 0.000218768 0.002793762
Prienik 10 367 777 716 677 21 345 983 4572 60143 0.000214185 0.002817532

Prienik zoznamov kfuCovych slov s vyhlfadavanymi dopytmi a informaciami
o impresiach, kliknutiach a konverziach
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